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DISCIPLINA:  Tépicos Especiais em  Sistemas | CODIGO: 7CECOM.118
Inteligentes: Reconhecimento de Padrdes

Periodo Letivo:  a partir do 12 Semestre / 2009

Carga Horaria: Total: 30H/A Semanal: 02 aulas Créditos: 02
Modalidade: Pratica

Classificagao do Conteudo pelas DCN: Profissional

Ementa:

Introdugcdo a estatistica: meédia, varidncia e desvio padrdo; Estimadores de
densidade probabilistica: estimador gaussiano e estimador KDE; Classificador
Bayesiano; Métricas de distancias: distancia de Manhattan, distancia Euclidiana e
distdncia de Minkowsk; Classificador Knn; Agrupamento (clustering): Kmeans,
Kmedoids e Fuzzy C-Means (FCM); Selegcao de Atributos: Forga Bruta com um
classificador, F-Score e Correlagcdo de Pearson;

Curso (s) Periodo Eixo Natureza

Engenharia de Computacao 8° Sistemas Inteligentes Optativa

Departamento: Departamento de Computagao e Construgao Civil (DCCTIM)

INTERDISCIPLINARIEDADES

Pré-requisitos

Inteligéncia Artificial

Co-requisitos

N/A

Disciplinas para as quais é pré-requisito / co-requisito
N/A

Obijetivos: A disciplina devera possibilitar ao estudante

1 [Proporcionar ao aluno uma solida base teorica e computacional das algumas
técnicas de reconhecimento de padrdes utilizadas em mineragao de dados;
2 |Introduzir estatistica e 0 seu uso na analise de informacdes;
3 |Criar classificadores supervisionados e nao supervisionados que auxiliam na
mineracao de dados.
4 |Uso da selecao de atributos no auxilio dos classificadores.
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Unidades de ensino Carga-horaria
horas
1 |Introdugéo 3
Introducdo a estatistica: média, variancia e desvio padrao.
2 | Apresentar estimadores de densidade probabilistica 3

Estimadores de densidade probabilistica: estimador gaussiano
e estimador KDE;
Aulas Praticas.

Classificador Bayesiano
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Classificador Knn

Métricas de distancias: distdncia de Manhattan, distancia
Euclidiana e distancia de Minkowsk; Classificador Knn;

Aulas Praticas.
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Agrupamento.
Agrupamento (clustering): Kmeans, Kmedoids e Fuzzy C-
Means (FCM);
Aulas Praticas.
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Selecao de Atributos

Selecao de Atributos: For¢ca Bruta com um classificador, F-
Score e Correlagao de Pearson;

Aulas Praticas. 3

Total (Teoria + Pratica)| 15+15= 30
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